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INTISARI

Akademi  Militer (AKMIL) merupakan sekolah kedinasan milik
Pemenintah RI yang berada di bawah naungan Kementerian Pertahanan Nasional
RI Akademi Militer merupakon sekolsh tinggi yang mencetak Perwira TNI
Angkatan Darat yang berada di Magelang, Jawa Tengah.




ABSTRACT

The Military Academy (AKMIL) ix an officiel school belonging to the
Indopesian Government which is under the auspices of the Indonesian Ministry af
National Defense. The Military Academy ix a high school that produces
Indonesian Army officers based in Magelang, Central Java

The purpose of this study wax io predict the need for focifities and
infrastructure of the Magelang Military Academy with a simple linear regression
method. This study uses studemt data .‘ﬁrm_ﬁmnunlmawn!ﬂf{vtkz
Hasrfm M:Iﬂ'm;u.r Amdfm h‘ﬂn't : 2,




BAB I

PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang Masalah
Akademi  Militer (AKMIL)
Pemerintzh R1 yang berada di b

pemrosesan dats untuk:
pendidikan misalnya dalam memprediksi data sarana prasarana belajar Taruna
Akmil dengan cara memprediksi jumlsh Taruna pertahunnva. Padahal jika
dikerjakan menggunakan pemograman yang tepat dapat memperkirakan jumlah
kebutuhan ruang belajar. kelas, laboratorium, aula dan fasilitas untuk menunjang

proses belajar menagajar di Akadeni Militer,

|



Berkaitan dengan hal tersebut, maka pemanfaatan program komputer di
sebuah lembaga pendidikan sangat membantu dalam mengatasi kekurangan ruang
belajar akibat benturan jadwal jam pelajaran. Seperti halnya di Akademi Militer,
sebuah lembaga pendidikon di angkotan darat yang mempunyal peseriz didik
dengan jumlah yang banyak. sehingga dalam proses belajarnya tidak ada benturan
pelajaran akibat jadwal pelajaran yang berjalan secara bersamaan. Oleh karena itu
dibutuhkan susho program ok menghitung mermperkikan kebatuhan sara
dan prasarana Akademi Militer. Akademi Militer nn;ilh menggunakan sistem
pengoluhan dsts yong masih monual dan tidak ferstruktur sehingga sulit
memperhitungkan jumlah sarans dan prasarana vang akan diperlikan dalam
proses belujar. Dengan adanya proses peramalan sangat penting bagi Akmil untuk
memprediksi sarna dan prasarana yang diperfukan. Oleh karena itu, maka teknik
predikst yang tepat diperlukan agar proses belajar dan mengajor dapat berjalan

“Salah saty metode yang dapat diimplementusikan pada teknologi informasi
yuitu regresi liner. Regresi linier merupakan salsh satu metode yang dapat
digunakan untuk memprediksi sarna dan prasarang yang diperlukan. Regresi
Linear merupakan salah satu metode statistik yang dipergunakan untuk melakukan
peramalan atau prediksi tentang kamakteristik kualitas maupun kuantitas vang
melibatkan hubungan antara satu variabel tak bebas dibwbungkan denpgan satu
variabel bebas. Terdapat dua jenis regresi linier yaitu regresi linier sederhana dan
regresi linter berganda. Dalam penelitian ini akan digunakan algontma regresi

linter sederhana karena untuk menentukan sarana dan prosarana terdapat |

(o¥ ]



peubah penjelas yaitu jumlah siswa. Selain itu regresi linear dapat melakukan
prediksi berdasarkan data atau informasi yang sudah ada sebelumnya atau masa
depan.

Beberapa peneliti terdshulu telash menerapkan Regresi Linear sebagai
penelitian dalam hal mengestimasi ataw, memperkirakan data, diantaranya

pme]il:ian dalam | _-'-:_i,'.-"'h;.;:y ] _-

esi Linier Dalam Koherensi

) i I 1 piLl . ;'-Ii-lil-.;-u
memprediksi nilai pe ] i im digunakan untuk

BB e T
didasarkan pada regresi linier {Seethalakshmi, 2018),

Penelitian  dalam judul Prediction of Student Performance in Academic

and  Military  Learning  Eavirconment: Use of Mulripfe Linear Regression



Predictive Model and Hvpothesis Testing. Penelitian tersebut menggunakan
regresi linier berganda untuk memprediksi kinerja berdasarkan variabel

independen skor tes bakat, waktu yang dihabiskan dalam pelatihan fisik, dan
waktu dihabiskan yang sesuai modul TNA (Training Need Analysis). Selain itu

dependen. Dengan analisis regresi linier dapat memprediksi data kebutuhan sarana
dan prasarana yang ada di Akmil di hadopkan pada perkembangan jumlah Taruna
Akmil yang semakin banyak dengan lebih sederhana.



1.2 Rumusan Masalah
Berdasarkan latar belakang masalah di atas. maka permasalahan yang akan
dibahas dalam tesis ini dirumuskan sebagai berikut:
|. Bagaimana pengaruh variabel jumlah siswa terhadsp sarana
pendidikan berupa meja taruna, kursi taruna, rak senjata, LCD

3 Dengan adanya sistem ini diharapkan proses belajar mengajar
dapat berjalan dengan baik.



1.5

Manfaat Penelitian
Berikut ini adalsh manfaat penelitian :
prasarana di Akadem Militer agar dapat bersaing dengan lembaga




BAB I

TINJAUAN PUSTAKA

2.1 Tinjauan Pustaka

e uli 2019 (Gaol,etal, 2019),
S aitian M ; e o ﬂﬂh

tahun 2016, Hasil yang l.lr croleh El'l'l. ]] adikst ha ga Crude Palm ©il [CPD}
pasar domestik pada tahun 2018 akan mengalami kenaikan menjadi Rp. 9.152-
kg (Boy, 2020},

Dalam penelitian yang dilakukan oleh menggunakan regresi linier
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kedisiplinan. Data yang digunakan berupa status social, Kedisiplinan dan nilai
siswa. Hasil analisis menggunakan regresi limer dalam penelitian ini berupa
laporan masing-masing siswa berupa nama siswa, gaji orang tua, presentase
kehadiran dan nilai prestasi siswa (Gunawan, 2018).

Dalam penelitian lain menggunakan, regresi limer mendapatkan berapa
banyak kasus klaim yang muncul.__pd:nﬁ.lp_pnﬁtfmg terbit di thun menduaiang
dari jumlah peserta yang yang dilayani. Data yang dibutubkan sebaga masukkan
dalan proses perhitmngan prediksi Jumlah kasus klgim dengan metode regresi
'Mﬁh data jumlah peseria yang terdnfiar dan jumlah knsus klaim yang
terjadi untuk setiap polis dalam 4 tahun terakhir. Berdasarkan hosil dari
perhm hmﬁsmn korelasi menunjukkon bahwa hubhim pnqﬂf :.uﬂara
jumlah peserta dengan jumlah klsim, jika dilihat dari nilai korelasi hubungan
kedua variabel terscbut secara keseluruhan termasuk kategori timggi (Nurzaman.
2017}

Dalam peneliti:m yang dilakukan oleh dignnhn-mlisk regresi linjer
berganda tntuk menentukan memprediksi Tingkat Kelulusan Uji Kompetensi. .
Data mgwm;hm adalah &hmiaﬁl data kelulusan uji
kompetensi pada STIKES Senior Medan. Variabel bebas adalah jumlah pendafiar
(X1), jumlah tidak tkut ujian (X2), dan jumlah gagal (X3), Variabel terikat (tak

bebas) adalah Jumlah Lufus (Y). Hasil akhir berupa prediksi jumlah siswa yang
lulus di tahun berikutnya (Syahputra, et al., 2018).
Dalam penelitian yang dilakukan oleh. digunakan regresi linier berganda

untuk mengestimasi/prediksi dengan memanfaatkan data-data lama mengenai laju



pertumbuhan penduduk di wilayah Deli, Serdang dan mengetahui pola hubungan
antara atribut-stribut yang mempengaruhi laju pertumbuhan penduduk. Hasil
perhitungan dengan algoritma regresi linier adalah pola yang saling berkaitan erat
antara atribut jumlah laki-laki dan jumiah perempuan terhadap laju pertumbuhan
penduduk (Purwadi, et al., 2019).
21  Keaslian Penelit




Tabel 2. | Perbandingan dengan penelitian lam

Implementasi Datn Mining Dalam Memprediksi Harga Crude Palm Oil {CPO) Pasar Domestik Menggunakan Alporitma Regresi
Linier Berganda {Studi Kasus Dinas Perkebunan Provinst Sumatera Utara)
Studi Kasus Dinas Perkebunai Provinsi Sumatera Utara)

Judul Kelemahan Kelebihan
Implementasi Data Indah Lestari [ umban | Regresi linier Represi limier Penelitian ini Implementasi regresi
Mining Dengan Metode | Gaol . Situr Sinurat, | bergandn yang diferapkan | tidak linier
Regresi Linear Edward Robinson pada data mining | menampilkan | diimplmentasikan
Berganda Siagian a PT Yudhistica | grafik sebagai | untuk memprediksi
Untuk Memprediksi . Ghalia Indonesia | gambaran sarana dan prasurana
Data Persediaan Buku | KOMIK (Konferensi Area Sumatera persediaan belajar. Hasil
Pada PT. Yudhistira Wasional Teknologi Utara, ternvata | buku prediksi pada sistem
Ghalia Indonesia Area | Informasi dun A ini skan ditampilkan
Sumatera Utara Komputer) menyelesatkan dalam bentuk grafik.

Volume 3, Nomor 1, permasalahan

Oktober 2014 perusahaan

Do ) datam

1030865 comik.v3il, memprediks)

1579 datn persediaan

buku,

Implementasi Data Ahmad Fitri Boy Regresi linier Maetode Regresi | Penelitian ini Implementasi regresi
Mining Dalam Joumnal of Science and | berganda Linier Berganda | tidak linier
Memprediksi Harga Social Research ISSN ) dapat menampilkan diimplmentasikan
Crude Palm Oil (CPO) | 2615 — 4307 (Pnnt) memprediksi grafik sebagal untuk memprediksi
Pasar Domestik August 2020 harga gambaran harga | sarana dan prasarana
Menggunakan Clrsde Palm Oif | CPO belgjar.
Algoritma Regresi {CPO) pasar




Tabel 2. 1 Perbandingan dengan penelitian lain { Lanjutan)

Judul

domesti

Kelebihan

Linier Berganda { Studi
Kasus Dinas meskipun
Perkebunan Provinsi tidak dengan
Sumatera Utara) milat keakuratan
yang D0%E
Implementasi Data Rudi Gunawan Regresi linier Hasl Untuk Implementasi regresi
Mining Untuk Sains dan Komputer | sederhana perhitungan perhitungan linter
Memprediks: Prestasi | (SAINTIKOM) menunjukkan berikutnya. diimplmentasikan
Siswa Berdasarkan Vol 17, Nod. Agustus tingkat prestasi | ditambahkan untuk memprediksi
Status Sesial Dan 2018, pp. 175183 P- belajar siswa Variabel nilai | sarana dan prasarana
Kedisiplinan Pada SMK | [SSN @ 19786603 E- berdasarkan hasil belajar. belajar. Jumlah
Bayu Pertiwi [SSN ; 2615-3475 status sesial dan sarana akan
Mengounakan Metode kedisplinan. dipengaruthi oleh
Regresi Linier Jjumlah sisws dan
Berganda kelas.
Peneropan Algoritma | Fahrul Nurmman Regres) linier Hasil Untuk Implementasi regresi
Regresi Linier Untuk sederhana perhitungan ‘perhitungan linier
Prediksi Jumiah Klaim | Seminar Nasional menunjukkan Prediksi Jumlah | diimplmentasikan
Pada Asuransi Teknelogi Informasi bahwa prediksi | Klaim dapat untuk memprediksi
Kesehatan 201% Jumlnh kasus ditambahan sarong dan prasarana
kfaim dapat variabel belajar. Jumlah
dipengaruhi dari | predictor seperti | sarana akan
jumlsh peserta Besar nya dipenganihi oleh




Tabel 2. | Perbandingan dengan penelitian lain { Lanjutan)

No | Judul sil/ Capaion | Kelemahan Kelebihan
tinp polis, Premi, Banyak | jumlah siswa dan
Dimana Jumlsh. | nyva manfazat kelas,
pesertamenjadi | yang diambil
variabel peserta, jumlah
pm&ihm peserta
juminh kas berdasarkan
kluim menjadi | jenis kelamin,
varshe] atw fismlsh
TESponse. peserta
(Lanjutan) berdasarkan
usia.
5 | Penerapan Data Mining | Trinanda Syahputra, | Regresi linier Implementasi Penelitizn i Implementasi regresi
Dalam Memprediksi JufriHalim, Karunia | berzanda algoirtma regresi | tidak linier
Tingkat Kelulusan Uji* | Perangin-Angin linier mampy menampilkan | diimplmentasikan
Kompetensi (UKOM) membantu grafik sebagal | untuk memprediksi
Bidan Pada ST1Kes Sains don Komputer menghasilkan _ n sarana dun prasarang
Senior Medan Dengan [ (SAINTIKOM) 2018 informasi yang | kelulusan bidan | belajar. Jumlah
Menggunakan Metode digunukon untuk | setiap tahunnya. | sarana akan
Regresi Linier memprediksi dipenganthi oleh
Berganda kelulusan bidan. Jumiah siswa dan
kelas.
6 | Penerapan Data Mining | Purwadi, Puji Sari Regresi linier | Dengan Estimasi laju Implementasi regresi
Untuk Mengestimasi Ramadhan, Nurdiyanti | berganda megrunnkan pertumbuhan linter
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Tabel 2. | Perbandingan dengan penelitian lnin ( Lanjutan)

No | Judul Penefiti. Media Meode Yang | Hasil Capaian | Kelemahan Kelebihan
Publikasi, don Tabn | Digunakan |
Laju Pertumbuhan Safitri tekmik regresi penduduk tidak | diimplmentasikan
Penduduk linier, Badan ditampilkan untuk memprediksi
Menggunakan Metode | Sains dan Komputer Pusat Statistik dalam bentuk sarana dan prasarana
Regresi Limier (SAINTIEOM) 2019 Kabgpaten Deli | grafik. belajar. Hasil
Berganda Pada BPS Serdang daput prediksi pada sistem
Deli Serdang i ini akan ditampilkan
estimasi laju dalam bentuk grafik,
pertumbulan
penduduk.
(Lanjutan)




13 Landasan Teorl
231 Sarana Dan Prasarana

Sarana menurut kamus besar bahasa Indonesia adalah “segals sesuatu yang

dapat dipakal, propaganda capai atau maksud tujuan, alat media, svarat, upaya dan
sebogaimya (Anwar, 1992). Sarana adalah suatu vang dopat dipergunakan untuk
mencapai sesuatu fujud, sednngmmﬂn.iah segala sesuatu yang dapat
menunjang tem-a suntu kegiatan (Surakhmad, 2001),

Sedangkan prasamna secara etimologis (i kafa) berarti alat tidak
dangsung untuk mencopai tujuan dalam pendidikan, misalnya: lokasi atau tempat,
sekolah, lapungan olahragn, uang dan sebagaianya, Sedangkan samna berarti
bangunan alat langsung untuk mencapai tujuan pendidikan, misalnys: ruang,
buk, perpustakan, laboratorium dan sebagainya. (Daryanto, 2000).

Sarana pada sebuah institusi pendidikan merupakan peralatan dan
perlengkapan yang secara langsung dipergunakan dnﬁimhl:;hrmengajar_
seperti gedung, uang kelas, meja, kursi serta media pembelajaran. Adapun
pmm.m.wﬁﬁm-hnﬂtusi pendidikan m&ﬂﬁtﬂ!}'aﬂg SeCan
tidak WESEESTRINS MEENNproses. DeARUSES Sgperti halaman, kebun,
taman sekolah dam jalon menuju gedung. Jika prasarana ini dimanfaatkan secara
langsung untuk proses belajar mengajar sepertl taman untuk mengajarkan biologi
atau halaman menjadi lapangan olahraga, maka komponen tersebut berubah posisi
menjadi sarana pendidikan. Ketiks prasararn difungsikan sebagai sarana. berarti
prasarana tersebut menjadi komponen dasar. Akan tetapi, jika prasarana berdiri

sendin atau terpisah, berarti posisinya menjadi penunjang terhadap sarna.

14



Yang dimaksud dalam penclitian ini adalah sarana berupa perlengkapan
dan peralatan dalam proses pembelajaran di AKMIL. Prasarana seperti lapangan
olah raga, lapangan tembak dan gedung olah raga tidak berpengaruh terhadap
banyaknva siswa yang ditampung setiap tahunnya.

231 Data Mining

Data mining_adalah suaty dstilah yang digunakan untuk menguratkan
penemuan pengetahuan di dalam m.'-ﬁum miming adaloh proses yang
menggiﬂh.ﬁ teknik .qhﬁﬁe,wmkn, kecerdasan hm dan  machine
feaming untuk mengekstraksi dan mengidentifikasi informasi yang bermanfaat
dan pengetahuan yang terkait dari berbagai dﬂhﬁmhﬂ'ﬂm&m 2005},

Secara sederthana data mining adalsh penambongsn atau penemmuan
mnformasi baru dengan mencan pola atay aturan tertentu dari sejumlal data vang
mgalhﬂt.ﬂ#nunm i juga disebut sehagai serangkaian proses untukmggnh
nilai tambah berupa pengetahuan vang selama ini tuﬁdﬁmﬁm sgcurn manual
dari suatu kumpulan data. Data mining, sering ]uﬂﬁiﬁhﬂﬁbaﬁ Knowledge
egii quﬁ;um penm;inmnkman datn, histori

untuk menemuokan ketemiuran. pols gl huhunpn{h!am set data berukuran

besar. Data mining odalah kematan mencmukan pola vang menark dar data
dalam jumlah besar, data dapat disimpan dalam database. data warehouse. atau
penyimpanan informasi lainnys. Data mining berkaitan dengan bidang ilmu-ilmu
lain, seperti database system, data warehouwse, statistic, machine leaming,

information retrieval, dan komputasi tingkat tinggi. Selain itw, data mining
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didukung oleh ilmu lain seperti neural network, pengenalan pola, spatial data
analysis, image database, signal processing. Data mining didefinisikan sebagai
proses menemukan pola-pola dalam data. Proses ini olomatis atau seringnya semi-
otomatis. Pola yang ditemukan harus penuh arti dan pola tersebut memberikan
keuntungan, biasanya keuntungan secan
sebagai berilut :

ekano mi. Karakteristik dain mmmg

CELITE]

I ."_."h-_a-'ul mﬂ!]:iﬂiﬂf

yang panjang dari bidang ilmu seperti kecerdasan (Artifical Intelligent), Machine
Leaming, Statistik dan Database. Beberapa metode yang sering disebut-sebut
dalam literature data mining antara lain Clustering. Classification, Association
Rules Mining. Neural Network, Generic Algorithm dan lain-lain.
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2.3.3 Tahap-tahap Data Mining
Sebagai suatu rangkaian proses, data mining dapat dibagi menjadi

beberapa tahap. Tahap-tahap tersebut bersifat interaktif, pemakai terlibat langsung
atuu dengan perantaraan knowledge base. Tahap-tahap data mining ada 6 yaitu :
I

produk, nomor pelanggan dan lainnya. Interpasi data perlu dilakukan secara
cermat karena kesalahan pada inigrasi data bisa menghasilkan hasil yang
menyimpang dan bahkan menyesatkan pengambilan aksi nantinya,
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Seleksi Data (Data Selection) Data yang ada pada database sering kali tidak
semuanya dipakai, oleh karena it hanya data yang sesuai untuk dianalisis
yang akan diambil dari database,

Transformasi Data (Data Transformation) Data diubah atau digabung ke

dalam format yang sesuni untuk dipeoses dalam data mining. Beberapa

mengdentifika

proses data mining, mencoba metode data mining lain yang lebih sesuai,
atau menerima hasil ini sebagal swaty hasil yang di Juar dugaan yang
mungkin bermanfaat.

Presentasi Pengetshuan (Knowledge Presentation) Merupakan visualisasi
dan penyajian pengetahuan mengenai metode vang digunakan untuk

18



memperoleh pengetahuan yang diperoleh pengguna. Tahap terakhir dari
proses data mining adalah bagaimana memformulasikan keputusan aksi dari
hasil analisi yang didapat. Ada kalanya hal ini harus melibatkan orang-orang
yang tidak memahami data mining. Karenanya prsentasi hasil data mining

lebih ke arsh numerik daripada ke arah kategori Model dibangun
menggunakan record lengkap yang menyediakan nilai dari variabel target
sebagai nilai prediksi. Selanjutnya pada peninjouan berikutnya, estimasi
nilai dari variabel target dibuat berdasar nilai variabel prediksi. Sebagai
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contoh: akan dilakukan estimasi tekanan darah systolic dari pasien rumah
sakit berdasarkan umur pasien. jenis kelamin, indeks berat badan dan level
sodium damh. Hubungan antara tekanan darah systolic dan nilai variabel
prediksi dalam proses pembelajaran akan menghasilkan model estimasi.

pendapatan, dapat dipisahkan dalam 3 kategori yaitu pendapatan tinggi,
pendupatan sedang dan pendapatan rendah. Contoh lain klasifikasi dalam
bisnic dain penelitan adalah:
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2. Menentukan apakah suatu transaksi kartu kredit merupakan transaksi
vang curang atau bukan.

b.  Memperkirakan apakah sustu pengajuan hipotek oleh nasabal

merupakan suatu kredit yang baik atau buruk.

kategori penyakit ap:

kemiripan dengan record dalam kelompok lain akan benilai minimal.
Contoh pengklusteran dalam bisnis dan penelitian adalah:

2



a.  Mendapatkan kelompok-kelompok konsumen untuk target pemasaran
dari suatu produk bagi perusahsan vang tidak memiliki dana
pemasaran yang besar,

b. Untuk tujusn audit skuntansi, yaita melakukan pemisahan terhadap

2.3.4 Regresl Linfer

Regresi linear (linear regression) adalsh teknik yang digunakan untuk
memperoleh model hubungan antara | variabel dependen dengan | atou lebih
variabel independen. Jika hanya digunakan | variabel independen dalam model,
maka teknik ini disebut sehagai regresi linear sederhana {simple linear regression),
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sedangkan jika yang digunakan adalah beberapa variabel independen, teknik ini
disebut regresi linear ganda (multiple linear regression) (Harlan, 2018).

Algoritma regresi linier merupakan analisis satistika yang memodelkan
hubungan beberapa variabel menurut bentuk hubungan persamaan linier eksplisit.

Y :Varishel dependen
a : Konstanta, vaitu nilai Y jika X =0



b : Koefisien regresi, yaitu nilai peningkatan atau penurunan variable Y
yang didasarkan pada varinble X

X Vanabel independent

2.3.5 Korelasl Pearson

mimj_mmmwmmmmm
tanpa memperhatikan ada atau tidaknya hubungan kausal antar variable tersebut.
Analisis korelasi dapat dilakukan bersamaan dengan analisis regresi atau
dilakukan secarn spastal (Nugroho, 2011}, Analisis yang digunakan dalam

penelitian ini adalsh korelasi Pearson Product Moment untuk menentukan
24



hubungan antara dua gejala interval. Gejala interval adalah gejala yang
menggunakan skala pengukuran yang sama (Sugiyvono, 2001). Berikut rumus

koefsien korelas: Pearson Product Moment.

B Lxy

RN DT
Diimana :
r = koefisien Korelasi antara X dan ¥
= varabel A
¥ = varisbel B
Nilai korelasi dapat bervariast dari— | melalw ( himgga 1.
a.  Jika r= 0 atan r mendeknti 0, berarti bahwa antora kedia variabel tidak
terdnpat hubungan antara kedua variabel sangat lemah,
b. Jika r=+ 1, berarti bahwa kedua variable mempunyai hubungan positif dan
sempiirm (mendekati = | hubungan sungat kuat dan positif).
c.! Bila r = -l, berarti kedua vanable mempunyai hubungan negative dan
sempurna (mendekati -1 hubungan sangat kuat dan negative),
Berikut ini interpretasi koefisien korelosi dengan mengpunakan pedoman
sebagai berikut {Sugryono. 2001 ) :

Tabel 2.2 Interpretast koefisien korelasi
Interval Koefisien Tingkat Hubungan
0,00 — 0,199 Rendah
20 -0,399 Sedang
(.40 — 0,599 Kuat
080 - 1,00 Sangat kuat

i
L=



2.3.0 Parameter Evaloasi

Parameter evaluasi digunakan untuk mengukur akurasi prediksi model time
series. Pertama. pada tahap pengembangan dan identifikasi model, ukuran akuras
diperlukan untuk membandingkan model-model alternatif satu sama lain dan
untuk menentukan nilai parameier yang muncul dalam ekspresi untuk fungsi
prediksi . Untuk mengidentifikasi n:ﬂn[nl pfﬂha yang paling akurat, masing-
masing model dianggap diterapkan pada datn masa lalu, dan model dengan total
error minimum dipilih. Selain itu, setelth model prediksi telah dikembangkan dan
digunakan untuk menghasilkan prediksi untuk: masa mendatang, perlu untuk
secars berkals menilai keakuratan, untuk mendeteksi kelainan dan kekurangan
dalam model yang mungkin timbul di lain waktu (Budiman, 2016). Evaluasi
keakuratan prediksi pada tahap ini membuat mungkin untuk rm-rbhmnmapakah
ﬁ_::uje! nnﬁhthtﬂ.t atau memerhukan suatu revisi. Formula yang digunakan untuk
menghitung prediksi pada penelitian diberikan di bawah init
1. Mean Square Error (MSE)

Mean Syuared Error Mﬁ&]nﬂm metode fain untuk mangmﬂuusi metode
mengatur kesalshan peramalan yang besar karenn kesalahan-kesalahan itu

dikuadratkan. Metode it menghasilkan kesalahan-kesalahan sedang yang
kemungkinan lebih baik untuk kesalahan kecil, tetapi kadang menghasilkan
perbedaan yang besar. MSE merupakan cara kedus untuk mengukur kesalahan
peramalan keseluruhan, MSE merupakan rata-rata selisih kuadrat antara nilai yang

diramalken dan yang diamati. Kekurangan penggunaan MSE adalah bahwa MSE
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untuk menghitung MSE adalah sebagai berikut.

s SO0 9P
n

Y '= Nilai Prediksi
Y =Nilai Aktual
n = lumlah Data
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3. Mean Absolute Error (MAE )

Mean Absolute Error (MAE) merupakan rats-rata nilai kesalahan yang
bemnilai mutlak positif dari jumlah data. MAE  atau Mean Absolute
Error menunjukkan nilal kesalshan rota-rata yong error dari nilai sebenamya

dini MAE sendin didefinisikan

nilai observasi vang nyata untuk perode it empuclian nilai tersebut dirata-
rutakan (Mubarak, et al.. 2020). MAPE mengindikasikan seberapa besar kesalahan
dalam meramal yang dibandingkan dengan nilai nyata.

MAPE =£ﬂ° " K &

t=1 Xe



Dimana :

n =hbanyak data
X = data observasi nyata pada waktu t
£, =datahasil peramalan pada waktu t

Nilai MAPE dapat diartikan ke dalam 4 kategori yaitu :




BABIIT

METODE PENELITIAN

3.1 Jenis, Sifat dan Pendekatan Penelittan
Jenis penelitian yang digunakan yaitu penelitian kuantitatif yang merupakan

pengumupulan data berupa dokumentasi, yaitu teknik pengumpulan data yang
didasarkan atas literstur, laporan atau publikasi yang ada berdasarkan penelitian-
penelitian lain yang sesuai, atau dari laporan-laporan lembaga yang menerbitkan
informasi atau segala jenis data yang dibutuhkan dalam penelitian ini. Data yang
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dismbil berdasarken vekapitulesi & AKMIL seluma 10 sshun sejak thun 2010
hingga 2020 dalom penelitian ini berupa data siswa data sarana dan prasarana
33 Metode Analisis Data

ihkan setiap tahun berdasarkan
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alith sehagai berikut -
Menentukan tujuan dari Analisis Regresi Linear Sederhana
Mengidentifikasi variabel predictor dan variabel response
Melakukan pengumpulan data dalam bentuk tabel
Menghitung X*, XY dan total dari masing-masingnya
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5. Menghitung a dan b menggunakan rumus vang telah ditentukan Membuat
model persamaan garis regresi

6. Melakukan prediksi terhadap variabel predictor atau response

34 Alur Penelitian
Pada gambar 3.3 dapat dilihat bahwaalur penelitian ini memeiliki beberapa

tahap yaitu diagnosing, action planning, action faking dan evaluating. Berkut

jumlah sarana dan prasarana,
3. Action Taking
Tahap ini merupakan tahap pembustan prototype dan analisis dengan
motode regresi linier berdasarkan koefisian variable vang sudah ditentukan
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menggunakan Microsoft Excel dan diimplementssaikan dalam bentuk

website dengan bahasa pemrograman PHP dan MySQL Database Server.
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Telentifikasi Maslnh
Lnor befakanp mesalsh, mmusan, mwjmn dan
manfat penel ian

Semdi Lierar
Jamal. ke, mdm.hﬂpcndsm
yany relhevan

Gambar 3.2 Metode penelition yang dipunakan
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BAB IV

HASIL DAN PEMBAHASAN

4.1 Simulasi Model

DATA
DATA LATIH DATA Ll
(DATA TARLINA & (DATA TARUMA &
PRASARANA) TAHUN PRASARANA) TAHUN
1960 5.0 2000 1980 8.02000
CLAH DATA 1
(REGRES| LINEAR) PENYLSUNAN
BAHASA
me‘; e | PEMOGRAMAN PHP
KOEFISIEN A DAN B
-
PERHITUNGAN KOEFISIEN ¥
ADANE
[PERSAMAAN) LA DATA
PERHITUNGAN PREDIKS|
{MSE, RMSE, MAE, MAPE) |
l HASIL [PREDIKSVOUTPUT)
HASIL
[PERSAMAXWOUTPUT)

Gambar 4.1 Smulasi Model
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Saat ini Akademi Militer belum memiliki sebuah system yang dapat
digunakan untuk memprediksi prasarana belajar dalam hal ini obyek vang akan di
teliti yuitu meja. kursi, rak senjata. LCD proyektor, rak ransel maka diperlukan
suatu system dalam memprediksi prassrana tersebut. Untuk menghitung suatu
prediksi menggunakan system maka di perdukan sebuah metode untuk mencari
persamaan sebelum persumaan torsebut di Imphnenmmkan ke dalam Bahasa
pemograman, maka dipilihlah metdode regresi linier untuk menghitung persamaan
tersebut. Alssan pemilihan regresi linier digunakan -karens mudsh dipahami
dengan perhitungan yang sederhana namun tetap menghasilkan hasil yang akurat.
Analisis regresi dapat mengidentifikesi sekuat apa pengaruh yang diberikan oleh
varighel prediktor (variabel independen) terhadap variabel lninnya (variabel

Dalam penelitian ini ada dua data yang akan digunakan vakni data Istih dan
data uji yang mana data latih yang berupa data jumlah taruna dan prasarana
diambil dari tahun 1980 s.d 2000 sedangkan data uji yang berupa data taruna dan
prasamna yang diambil dari fabun 2001 sd 2021, Dmmana data latih untuk
mmenﬁhnmﬁmhhﬁlkﬂ sudali adn persamaan maka persamaan
tersebut di uji dengan datn uji hasiloys dibandingk
menguji prosentase emor n}'n menggimaknn metode MAPE.

gkan dengan data actual untuk

Berdaswrkan umaiae  tahap penelitian yang akan  dilakukan, dapat
disimpulkan bahwa penelition ini meliputi tahap-fahap action planning. Pada
tahap action planming, penelii melakukan pengumpulan data dengan cam

observasi di Akmil. Data yang dikumpulkan berupa jumlah tanma dan jumiah
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sarana prasarana yang disediakan. Tahap berikutnya adalah praproses data. Tahap

Tahap action taking dalam penelitian ini meliputi analisis data dengan
regresi linier, perancangan antormuka, implementasi perancangan dan regresi
linier serta pengujian. Tahap analisis data dalam penelitian ini menggunakan

ian i menggunskan uj Korlasi person

digunakan untuk memprediksi sarana da
4.2.1 Pengumpulan Data

Pada tahun 2010 diperoleh data jumlah siswa (X) adalah 240 siswa. Dengan
jumlah siswa tersebut diperiukan meja taruna sebanyak 30 buah, kursi taruna 30
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buah, rak senjata 4 buah, LCD proyektor sehanyak 2 bush dan rak ransel
sebanyak 5 buah.

Pada tahun 2011 diperoleh data jumiah siswa (X) adalah 260 sisw. Dengan
jumlah siswa tersebut diperlukan meju taruna sebanyak 33 buah, kursi taruna 33
buah, rak senjata § bush, LCD proyekto
sebanyak 6 buah. Pada tahun 2012 i

sehanyak 2 bush dan rak ransel

data jumlah siswa (X) adalah 250

buah, kursi taruna 30 buah, rak sen syektor sebanyak 2 buah
dan rak ransel sebanyak 5 bush.

Pada tahun 2016 diperoleh data jumlah siswa (X) adalah 221 siswa. Dengan
jumlah siswa tersebut diperlukan meja taruna sebanyak 32 buah, kursi taruna 32
bush, rak senjata 5 bush., LCD proyektor sehanyak 5 bush dan rak ransel
sehanyak 4 bush. Pada tahun 2017 diperoleh data jumlah siswa (X) adalah 225
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siswa. Dengan jumlah siswa tersebut diperiukan meja taruna sebanyak 30 buah,
kursi taruna 30 buah, rak senjata 4 buah, LCD proyektor sebanyak 6 buah dan rak
ransel sebanyak 5 bush. Pada tahun 2018 diperoleh data jumlah siswa (X) adalah
225 siswa. Dengan jumlah siswa tersebut diperlukan meja taruna sebanyak 33
buah, kursi taruna 33 buah, rak senjata 5 buab, LCD proyektor sebanyak 7 bush

1980 hingga 2000. Data ini akan



Tabel 4.1 Data prasarana periode 1980-2000

Tahun Meja Kursl Rak LCD Rak
Taruna Taruna Senjain provekior Ransel
|98 30 30 12 b }2
9% i3 33 13 T 13
1982 30 30 13 s 13
983 30 30 11 f 11
1984 13 33 11 f 11
1985 b i 8] fi I
1986 32 32 8] fi 11
[9&T 30 30 I ] bl
985 13 33 11 f bl
|99 13 33 13 fi I3
|95 13 i3 13 fi I3
1991 13 33 13 7 i3
1992 Rl 30 I3 fi i3
993 30 0 11 & 11
|994 13 i3 11 & A
| 905 3h 36 11 ] Il
1906 12 33 11 fy 11
1997 30 30 11 ] 1]
998 i1 33 11 i 1]
999 13 13 13 b I3
2000 EE) i3 13 f I3

41



Tabel 4.2 merupakan data sarana dan prasarana yg disediakan dalam periode
2001 hingga 2021, Data ini akan digunaken sebapal data uji untuk memprediks
sarana dan prasarana dengan menggunakan persamaan regresi linier yang

dihasilkan.

Tabel 4.2 Data uji yang digunakan

Jumlah Slswa
Tahun (X)
2001 280
2002 300
2003 230
2004 240
2005 235
2006 245
2007 200
2008 220
2009 240
2010 300
2011 310
2012 290
2013 290
2014 280
2015 275
2016 250
2017 305
2018 200
2019 275
2020 260
2021 350

4.2.2 FPraproses Data

Preprocessing data merupakan teknik awal data mining untuk mengubah
dats mentah atau biasa dikenal dengan raw data vang dikumpuolkan dan berbagni
sumber menjadi informasi yang lebih bersih dan bisa digunakan untuk pengelahan

selanjutnya.
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Proses ini bisa juga disebut dengan langkah awal untuk mengambil semua
informasi  yang  tersedia  dengan cara  membersibkan, memfilter, dan
menggabungkan data-data tersebut.

I.  Pembersihan Data

43



3.  Seleksi Data (Data Selection )
Data yang ada pada database sering kali idak semuanya dipakai. oleh karena
itu hanya data vang sesuai untuk dianalisis yang akan diambil dari database.
4. Transformasi Data (Data Transformation)
Data iubah atau digabung ke dalam format yang sesuai untuk diproses dalam
data mining. Tabel 4.4 merupaken hasil transformas data dengan menentukan
variabel dependen dan independen yang akan dipunakan untuk proses mining.
Tabel 4.3 Hosil insialisast datn surann dan parsarans

Variabel Keternngan
X Jumlah siswa
Yi Meja Tarna
Y2 Kursi Taruna
Y Rak Senjata
Ya LODY proyektor
Ys Rak Ransel

4.3 Action Taking

Tahapan action taking mempakan lahap untuk membangun rancangan
prototype dan membuat persamann tegresi linier. Tahap ini merupakan tahap
penambangan data dengan metode regresi linier Perancangan prototype  adalah
tahapan membuat rancangan sebagai gambaran umum sistem yang akan dibual.
Perancangan sistem terdin dari:

1. Perancangan Flowchart

2. Perancangan antar muka {interfoce).



4.3.1  Anallsls Data Dengan Regresl Linfer

Berikut ini merupakan tahap-tahap perhitungan manual berdasarkan dafa
pada tabel 4.8.
I.  Menghitung kuadrat dari varisbel bebas X°, XY, XYz, XY1, XYy,
XY, dan total dari masing-masing wariabel, Hasil kuadrat dari variabel

oo EREXH-EXREN )
NIX - (X
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Tabel 4. 4 Tabe| perhitungan regresi linier

Tahun Jum]lll!{?isul '-IEJ:IL‘ITJEINEIJ Ku:\:lj\l'gl':ulnmu R‘ki'l‘ls:.].ruu LDy [p;}ﬁfthtur Il:lhl frﬁl..u.-l - XY. Y Y, XY G
1950 240 an i 2 f 12 720 120K ZHED 1440 2HED TGN
1981 26 3 Y3 13 ¥ 13 A3R0 580 3380 1650 3380 076N
1982 250 k1] 0 13 fi 13 T30 T 1563 325 G250
1983 peed 10 il 6 1 (o3 6630 {271 1442 | 44841
1954 135 13 i3 11 f 11 TS 7425 1264 2531 | 5025
1985 el )} I in 11 f 11 T 7920 1210 2420 AR400
1986 2] 33 2 11 fy I Flires LT 122] 1342 4384]
1987 135 E L] A L1 i 11 0750 6750 1264 2531 50625
[958 135 33 33 I f 11 415 7415 1266 2531 50625
1959 150 EX] i3 13 f 13 E54T 8547 1677 3354 67081
[ 154 33 i3 13 B 13 FIRD 8382 1613 3226 64516
(L 26l 33 33 13 7 13 KSR ESRD 33R0 1690 3380 G760
1an2 250 30 in 13 b 13 TS 7500 31as 1563 3125 62500
1903 2] k| 4] 11 f 11 hatn i) G630 2442 [22] 2442 48841
1904 35 L i3 I f 11 T35 1425 253 126 2531 | 50625
1995 2 3b in 11 f 11 T 7920 240 1210 2470 | 43400
1904 2] 32 32 11 B 1 T T2 2442 1221 2442 48441
1997 225 an i 11 B 11 o730 o730 2531 1266 2531 50625
1908 I25 il 13 1§ &) 11 T425 7425 2331 1266 2531 50625
1999 150 i i3 13 o 13 H3T 1547 LR 1677 3354 | 67U
ono 154 i 33 13 fi 13 K3R2 LE} 3226 1613 3226 | 64516
5 3960 &6 a7 248 124 198 | 150662 | 159662 | 38843 | 20473 | 58845 | 1176008
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a. Sebagai contoh, mencari konstanta a dan regresi b pada meja taruna (Y))
1} Mencari nilai konstanta a pada meja taruna (Y1)

L BN EXS - (EXNEX ¥ )
NEXG- P
(676)(1176908) — (4960)(159662 )
= T (20 +1176508) — (4960

prasaruna :

¥Y=ag+bhX

¥1 = —345 + 015X
¥Z = —345 + 015X
¥3i = 005X

¥4 = 002X

¥5 = 0,05 X
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4.3.2 Perancangan Antarmuka Prototype

Gambar 4.2 merupakan perancangan antarmuka hasil prediksi kebutuan
sarana dan prasarana Akademi Militer Magelang. Pada halaman ini akan
ditampilkan hasil perhitungan prediksi dengen regresi linier. Hasil prediksi
ditampilkan berdasarkan tanggal prediksi.

e vt g BT




Gambar 4.3 Halaman data perhitungan
Gambar 4.4 merupakan halaman yang digunakan untuk mengetahui histori
prediksi yang sudah pemsh dilakukan. Untuk mengetahui hasil prediksi secara
detail maka petugas dapat menekan tombol Detail. Hasil prediksi ditampilkan
berdasarkan tanggal perhitungan.

49



Gambar 4.5 Halaman input dats dengen single record
Gambar 4.6 menipakan halsman input dats dengan file-excel yang daopat

diupload. Dats tersebul akan digunakan untuk memprediksi banyaknya sarana dan

prasarang vang diperfukan AKMIL Magelang, Jawa Tengah.

T — i En L
il B3
#Tabes .H:;‘“— h:rn 'r.:.-.:::m 1_:.:n n l|---l:-|':.-|l-l| ln::l.lrl. gl
E .I l.." | :
= :
qn::- m | : : ]
Gambar 4.6 Halaman inpul dala dengan fite excel



1 «fphp

27 Urtuk mesdekprasiies vearighel seal iobelis pertl tungian dimulel |
gisgnd H"Hlulll-h'll'. :r'r.&y':

{7 eourt glgunabian untul merghitung banyaknya deta

L

4 Ssum -dats setesrray(’count =, x =20, 'yl w0d, vyt 0@,y a0, fyd a0l
¥5 =2,

5 Sperhitungen_sum=srray(xyl’ =0, "wyd" =38, 'wyd "=3@, 'wpd =2, 'xyS =0, 'xd
2}"‘1}:

&

7 SfMenpeebil Date dari datsbase digesbie] ssiann

6 S$3gl = wyagqli guery(Shkanek, "5E AOM sarane” );

]

_ poda perhitungan

-.’lh‘idiltI[ rnr'l-i ]

oty : - it
]rq-:r Hm wta

set{ ‘colplg;

e SiEns atau totsl |o=lah
Lturzas merual

{ 'mﬂn.'l;hr:lrr';
prrhitungah

¥ dan X2 pada

57 $perhitungan_sum|

38 iperutm;m sum[ - u;! 1+=$q-1,
N $Sperhdtungan_sum '«y3 Jeafayd;
an Sperhitungan_sum[ +)a’ J4=Sxyd;
a1 Sperhitungan_sum] »y5 ']« =Sxy5;
a4z f$perhitungan_sum] »2"]-=fx2;
1

4 }

Gambar 4. 7 Seript Hasil implementasi metode regresi linjer
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4.3.4 Hasll Pengujlan Dengan Data UJl
Tabel 4.6 merupakan hasil prediksi dengan menggunakan data uji pada tabel 4.3
Persamaan regresi linier yang digunakan untuk menghitung meja taruna (Y )

¥l = —345 + 0,15%

hitun a ijM{Y!]



Berdasarkan persamaan regresi linier tersebut diperoleh hasil sebagai berikut.

Tabel 4.5 Hasil prediksi dengan menggunakan data uji

Jumlah Meja Kursi Rak LCD Rak
Tahun | Siswa Taruna Taruna Senjata proyektor Ransel
(X] [¥1) {¥2) (¥3) (4 [¥5]
2001 280 38 39 14 T 14
2002 300 42 42 15 8 15
2003 230 31 31 12 ] 12
2004 240 33 33 12 ] 12
2005 235 32 32 13 B 12
2006 245 3 i3 13 B 12
2007 200 27 27 10 5 10
2008 220 30 30 11 B 11
2009 240 33 33 12 b 12
2010 300 42 42 15 8 15
2011 310 43 43 16 B 16
2012 290 40 40 15 T 15
2013 290 40 40 15 K 15
2014 280 38 39 14 i 14
2015 235 | 38 38 14 T 14
2016 250 34 34 13 ] 13
2017 305 42 42 15 8 15
2018 200 27 27 10 3 10
2019 | 215 38 38 14 T 14
2020 260 36 36 13 T 13
2091 350 49 40 18 L] 18

)
Lad




Meja Taruna (Y1)

=== deja Taruma (Y1)

Gambar 4.9 Grafik regresi linier variabel Y1 (kursi taruna )



Grafik regresi linier untuk variabel rak
senjata (¥3)

Gambar 4.1 Grafik regresi linier variabel Y. (LCD Proyektor )
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Grafik regresl linler untuk variabel rak ransel
(¥3)

antara 2 gejala interval. Sebagai contoh perhitungan untuk menguji korelasi,
berdasarkan tabel 4.2 hhtlpﬂhtungnntegrﬂlhmn’f.dﬂihlﬂnﬂlm%l
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untuk mengetahui seberapa kuat hubungan antar variabel jumlah siswa (X)
dengan variable meja taruna (Y) dengan mengounakan korelasi Pearson Product
Moment. Tabel 4.7 menggambarkan perhitungan secara manual koefisien korelasi
ontar dua variabel yaitu wvariabel siswa dan meja taruna, Benkut langkah
perhitungannya :

Tabel 4.6, Perhitungan koefissen korelasi variabel X don Y1

Meja |

Jumiah : 3

Tahun ; Taruna XY x Y2

Slswa (X} (Y1)

1980 240 ETi 7200 |  s7E00 500
1981 280 33| / #sE0 | &7s00 1089
1582 250 ETi] 7500 | e2s00 800
1999 259 33 B547 | G70BL|  1om9
2000 254 EE 8382 | 4516 1089
¥ 4360 A76 | 159662 | 1176908 21830
_ L Xy

rqr_ . 3
E[EIJHE}"}

= 159662

———

o J(1176908)(21830)

= 159662

1602869

4y = 0,996

Berdasarkan tabel tabel 2.1, nilai koefisien korelasi 0,996 bernda pada
interval sangat kuat. Dengan cara yang sama, dapat dihitung koefisien korelasi
antara variabel X dengan kursi tarana (Y2). rak senjata (Y3}, LCD Provektor (i)
dan mak ransel (Ys). Berikut tabel hasil perhitungan untuk masing-masing

hubengan antara dus vanabel.



Tabel 4.7 Tabel hasil perhitungan koefisien korelasi

Kochsien Korelas: Milm Koxjjscn
Delerminas

¥ i 0,596 Q5%

ey ), 59 a5,

Txy 1 100

Fxyd 1 100

Toc 1 1007,

4.4.2 Root Mean Square Error {RMSE)

Root Mean Sguare Eeror (RMSE), adalah jumlih don kesalahon kuadrmat

ging sehsih pntors nilos sebenamye dengan nilsi prediks) yang telah ditentukan.

Pada penelitinn ini data yang digunaknn untuk pengufjian keakurssmn adalah data

sarana dan prasarana pada tabel 4.6 wntuk variabel Y1 { meja tanmalj,

Tabel 4.8 Hasil perhitungan RMSE

NO | Tahun | Sumlah siswa (X) ME’a‘Jﬁr““a Y' (Aktual) (vi=¥) (¥'-y)n2
1] 2801 280 39 42 3 g
2| | 2002 | 300 a2 a1 1 1
3| 2003 230 31 3 2 3
4| 2004 240 33 33 0 0
5| 2005 235 32 32 0 0
5| 2006 245 3 32 A 1

16| 2016 250 34 33 A 1
17| 2017 305 a2 a1 1 1
18| 2018 200 27 28 1 1
19| 2019 275 38 a0 2 Pl
20| 2020 260 36 37 1 1
21| 2021 350 49 48 ; 1
SUM 32

RMSE 1,23

@




4.4.3 Mean Square Ervor (WSE)

Unituk menghitung nilai MSE sama halnya dengan RMSE. Hanya saja tidak

menggunakan proses akar. Pada twhap ini, jika nilai error nya semakin besar maka

semakin besar nilai MSE yang dihasilkan

Tabel 4.9 Hasil perhitungan MSE

NO | Tahun | Jumlah Siswa (%) MEF;:;;”““ Y akeual) | (vev) | (v-vpez
1 2001 280 39 42 3| 9
2 2002 300 42 41 -1 | 1
3 2003 230 3 33 2| 4
4 2004 240 33 33 0| 0
5 2005 235 32 32 0| 0
6 2006 245 EE] E¥] 1] 1

i6 2016 250 34 33 -1 | 1
17 17 305 42 41 = | 1
18 2018 200 27 28 1] 1
19 2019 275 38 40 2| 4
20 2020 260 35 37 1] 1
21 2021 350 40 48 ER 1

SUM | 32

MSE 1,52

4.4.0 Mean Absolute Ervor (MAE)

Mean dbsotute Error menimjukkan nilei kesalaban mta-rata vang error dari

nilai sebenarmyn dengan milsi prediksi. MAE sendin secarn umum digunakan

untuk pengukuran prediksi error pada analisis rime series.




Tabel 4.10 Hasil perhitungan MAE

NO | Tahun | Jumiah Siswa (X) MEJEEJ;‘;“”“ ¥ (aktual) | |(Y-¥)]

1 2001 280 35 42 3

2 2002 300 42 41 1

3 2003 230 31 33 2

- 2004 240 33 33 i}
19 20159 275 38 40 2
20 2020 260 38 37 1
21 2021 350 43 48 1
SLIM 32

MAE 1,14

4.4.7 Mean Absolute Percentage Error (MAPE)

Keakurasian suatu prediksi ditentukan oleh seberapy besar penyimpanian

atpu kesalshon i, vang torjodi antre data yang diprediksi dengan datn yang

sebenarnys atau data aktual. Setelsh melakukan prediksi jumlah meja tanina yang

dibutuhkan mengpunakan regres linier maka longkah selanjuinya yang akan di

lakukan adalah menghitung persenfase emor vang dibasilkon dari prediksi

mengounakan regresi linier tersebut. Salah satu metode yang digunakan adalah

Mean dbsolute Percent Ervor (MAPE), Berikut imi adalah perhitungan MAPE

pada data tahun 2020,




Tabel 4.11 Perhitungan MAPE prasarana
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Berikut tabel hasil perhitungan akurasi prediksi  masing-masing
prasarana untuk prediksi tahun 20240

Tabel 4.12 Hasil perhitmgan MAPE

Nama Prediks! (Y°) | Aktual (Y) | Error [Y-Y'|[ MAPE
Meja taruna {Y) k1] 30 ] 20%%
Kursi taruna {Y) 36 30 [ 20%
Rak Senjata {Y) 13 10 i 307
LCD Prayektor (a) | 7 3 2 4%
Rak Ransel (Y=) 13 10 3 30%
Rata-rata 4%

Berdasarkan hasil pengujian keakuratun dengan metode MAPE diperoleh
hasil rta-rata adalsh 14% vang menunjukkan tingkat. error hasil prediksi pada
rentang 10-20%. Dengan demikian diperoleh kesimpulan babwa basil akurasi
perhitungan dengan regresi finier berada pada rentang 80-100%: hasil peramalan

layak.



BAB Y

3.  Berdasarkan hasil penelitian ini semakin banyak data yang di dapatkan

keberhasilan model bisa terlihat.



karena dalam perhitungan data tahun hanya digunakan sebagai varisble
Selain ity kesulitan dalam memperoleh data prasarana yang ada di Akmil
gaap kurang spesifik | malksimal di



DAFTAR PUSTAKA
Anwar, D., 1992 Kamus Lenghap Bahasa Indonesia Terbaru Dilengkapi
Pedoman Umum Ejaan Bahasa Indonesia. Surabaya: Amelia.
Boy. A. F.. 2020. Implementasi Data Mining Dalam Memprediksi Harga
Crude Palm Oil (CPO) Pasar Domestik M n Algoritma Regresi Linier
Bergands (Studi Kasus Dinss Pedbun si-Sumatera Utara), Jowrnal of

0, 2000. Administrasi Pendiditan. Jakarta: Rinek Cipta.
& Patel, D. C. 2017. STUDENT FD

TTON BASED ON LINIER REGRESSION. fne
ol Enginoering (LICSE) Vol. 8 No. 3 .

BERGANDA
" BUKU PADA PT,
YUDHISTIRA GHALIA I MATERA UTARA. KOMIK
iKonferensi Nasional Teknologi Informasi dan Komputer) Volume 3, Nomor 1.
Oktober 2019 ISSN 2597-4645 , pp. Page: 130-133.

Gunawan, R.. 2018. Implementasi Data Mining Untuk Memprediksi

Prestasi Siswa Berdasarkan Status Sosial Dan Kedisiplinan Pada SMK Bayu



Pertiwi Menggunakan Metode Regresi Linier Berganda. Sains dan
Komputer (SAINTIKOM) Vol 17, No.2, Agustus 2018, pp. 175-183.

Harlan, J., 2018, Analisis Regresi Linier. Depok: Penerbit Gunadarma.

Indriyawati, H. & Khoirudin, 2019, Penerapan Metode Regresi Linier
Dalam Koherensi Pengolashan Data Baban Baku Tiandra Store Guna
Meningkatkan Mutu Produksi. Proteeding SINTAK 2019 ISBN: 978-602-8557-

20-7.

Prosiding SNT! 2007 Val.14 No.I Tahun
2017 Nomor ISSN - 1829-9156,
Privatno, D., 2011, Belajar Cepat Qiah Data Statistik dengan SPSS.
Yogyakarta: Penerbit Andi.



Purwadi, Ramadhan, P, S. & Safitri, N.. 2019, Penerapan Data Mining
Untuk Mengestimasi Laju Pertumbuhan Penduduk Menggunakan Metode Regresi
Linier Berganda Pada BPS Deli Serdang. Sains dan Kemputer (SAINTIKOM)
Vol I8, No.l, Februari 2019 P-ISSN: 1978-6603 E-ISSN : 2613-3473, JuIS 5561,

Putro, B.. Furgon, M. T. & Wijoyo, S. H.. 2018, Prediksi Jumlah

Exponential Smoothing (Studi

1978-6603, pp. 01-07.
Turban, E. & dkk, 2005. Decision Support Svstem and Intelligent Systems._

Yogyakarta: Andi Offset

67



	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_001.pdf (p.1)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_002.pdf (p.2)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_003.pdf (p.3)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_004.pdf (p.4)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_005.pdf (p.5)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_006.pdf (p.6)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_007.pdf (p.7)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_008.pdf (p.8)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_009.pdf (p.9)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_010.pdf (p.10)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_011.pdf (p.11)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_012.pdf (p.12)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_013.pdf (p.13)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_014.pdf (p.14)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_015.pdf (p.15)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_016.pdf (p.16)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_017.pdf (p.17)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_018.pdf (p.18)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_019.pdf (p.19)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_020.pdf (p.20)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_021.pdf (p.21)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_022.pdf (p.22)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_023.pdf (p.23)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_024.pdf (p.24)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_025.pdf (p.25)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_026.pdf (p.26)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_027.pdf (p.27)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_028.pdf (p.28)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_029.pdf (p.29)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_030.pdf (p.30)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_031.pdf (p.31)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_032.pdf (p.32)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_033.pdf (p.33)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_034.pdf (p.34)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_035.pdf (p.35)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_036.pdf (p.36)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_037.pdf (p.37)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_038.pdf (p.38)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_039.pdf (p.39)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_040.pdf (p.40)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_041.pdf (p.41)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_042.pdf (p.42)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_043.pdf (p.43)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_044.pdf (p.44)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_045.pdf (p.45)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_046.pdf (p.46)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_047.pdf (p.47)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_048.pdf (p.48)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_049.pdf (p.49)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_050.pdf (p.50)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_051.pdf (p.51)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_052.pdf (p.52)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_053.pdf (p.53)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_054.pdf (p.54)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_055.pdf (p.55)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_056.pdf (p.56)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_057.pdf (p.57)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_058.pdf (p.58)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_059.pdf (p.59)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_060.pdf (p.60)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_061.pdf (p.61)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_062.pdf (p.62)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_063.pdf (p.63)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_064.pdf (p.64)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_065.pdf (p.65)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_066.pdf (p.66)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_067.pdf (p.67)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_068.pdf (p.68)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_069.pdf (p.69)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_070.pdf (p.70)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_071.pdf (p.71)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_072.pdf (p.72)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_073.pdf (p.73)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_074.pdf (p.74)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_075.pdf (p.75)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_076.pdf (p.76)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_077.pdf (p.77)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_078.pdf (p.78)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_079.pdf (p.79)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_080.pdf (p.80)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_081.pdf (p.81)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_082.pdf (p.82)
	WM 20.77.1261 Faisal Fadhilla_083.pdf (p.83)

