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INTISARI

Resesi adalah fenomena yang mempengaruhi kondisi ekonomi suatu negara
dan berdampak pada kehidupan masyarakat. Dalam era digitalisasi, media
sosial menjadi platform utama bagi masyarakat untuk menyampaikan opini dan
memantau informasi terkait kondisi ekonomi, termasuk sentimen terhadap
resesi. Oleh karena itu, penelitian ini bertujuan untuk menganalisis sentimen
terhadap resesi di media sosial Twitter menggunakan metode Long Short-Term
Memory (LSTM).

Penelitian dilakukan dengan mengumpulkan data dari Twitter dengan
menggunakan kata kunci terkait resesi dan mengklasifikasikan sentimen
menjadi positif, negatif, atau netral. Metode LSTM digunakan untuk mengolah
data dan memprediksi sentimen yang muncul pada setiap tweet. Hasil penelitian
menunjukkan bahwa pengguna Twitter cenderung menyampaikan sentimen
negatif terhadap resesi, terutama pada masa-masa sulit ekonomi. Selain itu,
penelitian ini juga mengidentifikasi kata-kata kunci yang sering muncul dalam
tweet terkait resesi, seperti pengangguran, inflasi, dan kebijakan pemerintah.
Penelitian di awali dengan tahap text preprocessing yaitu case folding,
tokenizing, filtering, stemming. Kemudian menghitung bobot tiap kata
menggunakan tokenizer. Metode analisis sentiment yang digunakan yaitu Long
Short-Term Memory(LSTM).

Penelitian ini dapat memberikan manfaat bagi pelaku bisnis dan pemerintah
dalam memantau sentimen publik terkait kondisi ekonomi dan memperoleh
wawasan yang lebih mendalam dalam menghadapi resesi. Selain itu, hasil
penelitian juga dapat menjadi acuan bagi penelitian selanjutnya dalam
pengembangan metode analisis sentimen menggunakan teknologi deep
learning. Hasil pengujian dari 1517 data menggunakan metode LSTM di
peroleh rata-rata recall 74%, precision 74% dan akurasi 99.72%.

Kata Kunci : LSTM, Analisis Sentimen, Twitter, Long Short-Term
Memory
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ABSTRACT

A recession is a phenomenon that affects the economic condition of a country
and has an impact on people's lives. In the digital era, social media has become the
main platform for the public to express opinions and monitor information related
to economic conditions, including sentiment towards recession. Therefore, this
study aims to analyze sentiment towards recession on Twitter using the Long Short-
Term Memory (LSTM) method.

The research was conducted by collecting data from Twitter using keywords
related to the recession and classifying sentiments as positive, negative, or neutral.
The LSTM method is used to process data and predict the sentiments that appear
in each tweet. The results of the study show that Twitter users tend to convey
negative sentiments about recessions, especially during difficult economic times. In
addition, this research also identifies key words that often appear in recession-
related tweets, such as unemployment, inflation, and government policies. The
research begins with the text preprocessing stage, namely case folding, tokenizing,
filtering, and stemming. Then calculate the weight of each word using the tokenizer.
The sentiment analysis method used is long-short-term memory (LSTM).

This research can provide benefits for business people and the government by
monitoring public sentiment regarding economic conditions and gaining deeper
insights into dealing with recessions. In addition, the research results can also be
a reference for further research in developing sentiment analysis methods using
deep learning technology. The test results of 1517 data using the LSTM method
obtained average recall 74%, precision 74% and accuracy 99.72%.

Keywords: LSTM, Setiment Analysis, Twitter, Long Short-Term Memory
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