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INTISARI

Dewasa ini merupakan tahun-tahun yang dimana sedang genjar-genjarnya
teknologi biometrik bermunculan dan dikembangkan, teknologi ini bahkan
diadaptasi pada fitur unlock screen yang ada pada smartphone, seperti: fingerprint
unlock dan face unlock. Teknologi ini memberikan tingkat keamanan tinggi dan
privasi, karena selain-sidik jari atau wajah yang terdaftar pada perangkat
smartphone, lainnya tidak dapat mengoperasikan smartphone tersebut. Arsitektur
dari face unlock pada smartphone membuat penulis tertarik untuk melakukan
penelitian terhadap bagaimana cara kerja dari proses pendeteksian pada face
detection.

Pada framework Viola-Jones, sehingga tugas akhir ini akan dikembangkan
sebuah program terpadu terhadap pendeteksian pada wajah dengan memanfaatkan
metode Haar-like Features dan Cascade Classifier untuk menentukkan proses
pendeteksian pada wajah secara tepat. Setelah wajah terdeteksi akan dilakukan
prediksi dari ekspresi wajah dari citra digital terdeteksi wajah, menggunakan
metode Transfer Learning pre-trained model MobileNetV2 dengan dataset training
berupa citra digital grayscale ukuran 48 x 48.

Dalam penelitian ini, penulis melakukan pengujian kapabilitas dari penerapan
algaritma Viola-Jones khususnya Haar-like Features dan Cascade Classifier untuk
membangun sebuah arsitektur pendeteksian pada wajah terhadap sampel digital one
person in frame dengan tingkat akurasi 81% dan many persons in frame dengan
tingkat akurasi 76%. Selanjutnya proses pendeteksian terhadap ekspresi wajah akan
dilakukan dengan sampel citra digital one person in frame menggunakan arsitektur
dari MobileNetV2 untuk proses prediksi terhadap ekspresi wajah.

Kata Kunci: Face Detection, Viola-Jones, Cascade Classifier, Haar-like

Features, Transfer Learning, MobileNetV2
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ABSTRACT

Nowadays, biometric technology is in full swing, emerging and being
developed, this technology has even been adapted to the unlock screen features
available on smartphones, such as: fingerprint unlock and face unlock. This
technology provides a high level of security and privacy, because other than
fingerprints or faces registered on a.smartphone device, others cannot operate the
smartphone. The architecture of face unlocks on smartphones made me interested
in researching how the detection process on face detection works.

This final project will develop an integrated program for face detection using
Haar-like Features and Cascade Classifier methods to determine the detection
process on faces correctly in the Viola-Jones framework. After the face is detected,
the prediction will be made from facial expressions from digital images detected by
faces, using the Transfer Learning method of the MobileNetV2 trained model with
training datasets in the form of a 48 x 48 size grayscale digital image. In this study,
the authors tested the capabilities of the application of the Viola-Jones algorithm
in particular.

Haar-like Features and Cascade Classifier to build a face detection
architecture against a digital one person in frame with an accuracy rate of 81%
and many people in a frame with an accuracy rate of 76%. Furthermore, the
detection process of facial expressions will be carried out by sampling a digital
image of one person in the frame using the architecture from MobileNetV2 to

predict facial expressions.

Keyword: Face Detection, Viola-Jones, Cascade Classifier, Haar-like Features,

Transfer Learning, MobileNetV2
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