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INTISARI

Sosial media di masa sekarang memiliki peran yang sangat banyak bagi
masyarakat dunia. Sosial media dapat dijadikan sebagai tempat berbagi bersama
teman, berbagi informasi, diskusi suatu topik, hingga kepentingan strategi bisnis.
Twitter adalah salah satu sosial media populer dan terdapat informasi — informasi
yang dibagikan oleh pengguna Twitter. Informasi tersebut dapat berbentuk tweet,
gambar, ataupun video.

Analisis teks meliputi text preprocessing, pemberian label kelas
menggunakan lexicon InSet, merubah kalimat atau tweet menjadi vektor
menggunakan TF-IDF, dan untuk menyelesaikan masalah Kklasifikasi
menggunakan Naive Bayes Classifier. Performa model diketahui dengan
menggunakan confusion matrix.

Hasil klasifikasi model mendapatkan akurasi sebesar 56% dan dari 100
tweet yang dilakukan uji coba, menghasilkan 92% positif, 8% negatif, dan 0%
netral. Dataset masih terdapat kekurangan dikarenakan, masih ada adanya data
yang tidak diperlukan.

Kata Kunci : PSBB, Analisis Sentimen, Naive Bayes, TF-IDF.
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ABSTRACT

Today's social media has a very large role for the world community. Social
media can be used as a place to share with friends, share information, discuss a
topic, and even business strategy interests.. Twitter is one of the popular social
media and there is information that-is shared by Twitter users. This information
can be in the form of tweets, pictures or videos.

Text analysis includes text preprocessing, class labeling using InSet lexicon,
converting sentences or tweets into vectors using TF-IDF, and solving
classification problems using the Naive Bayes Classifier. Model performance is
known by using confusion matrix.

The classification results of the model get an accuracy of 56% and out of 100
tweets tested, the results are 92% positive, 8% negative, and 0% neutral. There

are still deficiencies in the dataset because there is still unnecessary data.

Keywords : PSBB, Sentiment Analysis, Naive Bayes, TF-IDF
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