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jumlah data yang diolah sebelum dihitung nilai loss.

salah satu bidang di ranah kecerdasaran buatan yang
mencakup pengembangan program jaringan saraf tiruan
dengan parameter pembelajaran yang besar.

satu langkah ketika semua data latihan telah selesai di proses.
masukan untuk proses pelatihan model.

satu langkah ketika satu batch selesai di proses.

lapisan pada model deep learning, yang berupa topologi
jaringan.

parameter yang mengontrol seberapa besar perubahan
variabel pembelajaran setiap langkah

matriks pengukur nilai error dari kinerja model.

metode yang membantu meningkatkan efektifitas dan
efisiensi pelatihan.
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kondisi model tidak mampu untuk mengelola data karena
kekurangan pada arsitektur RNN.

potongan n-karakter yang diambil dari suatu string.
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INTISARI

Arus informasi pada saat ini bergerak sangat cepat melalui media daring,
sehingga artikel berita dalam bentuk digital sudah sangat wajar dan sering kita
temui melalui berbagai media sosial. Banyaknya artikel berita yang beredar di
media sosial menyebabkan kita perlu untuk menghabiskan lebih banyak waktu
untuk mengikuti perkembangan informasi tersebut. Hal tersebut mendorong NLP
untuk melakukan peringkasan pada teks artikel dengan tujuan menghasilkan teks
yang lebih singkat tanpa menghilangkan informasi utama pada artikel berita
tersebut. Penelitian.ini mengusulkan penggunakan Bidirectional Long-Short Term
Memory untuk-melakukan -peringkasan teks secara ekstraktif terhadap data
berbahasa Indonesia. Bidirectional LSTM dipilih karena memiliki proses
pembelajaran yang lebih baik dari LSTM karena memiliki dua lapisan paralel untuk
memperoleh informasi dari data. Hasil penelitian ini menunjukkan bahwa
Bidirectional LSTM belum dapat menghasilkan ringkasan teks yang baik untuk
data berbahasa Indonesia dengan menunjukkan hasil evaluasi ROGUE-1 23,9% dan
ROGUE-L sebesar 19,3%.

Kata kunci: BLSTM, Extractive Text Summarize, Liputan6, Bahasa Indonesia.
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ABSTRACT

Nowadays, the flow of information moves very quickly through online
media, so news articles in digital form are widespread and often encountered
through various social media. The number of news articles circulating on social
media causes us to spend more time following the development of the information.
It encourages NLP to summarize the article to produce a shorter text without losing
the main idea of the news article. This study proposes using Bidirectional Long-
Short Term Memory (BiLSTM) in extractive summarizing the text into Indonesian
news articles from Liputan6 media. BILSTM is an LSTM structure that has been
developed to cover the shortcomings of LSTM. Long-Short Term Memory (LSTM)
is an RNN structure with an Attention mechanism and the ability to store memory
which was developed to cover the shortcomings of RNNs that cannot store memory.
BILSTM is chosen because It has a better learning process than LSTM. The reason
is that BILSTM has two parallel layers to obtain information from the data. The
results of this study indicate that BILSTM has optimal loss and val_loss values by
reaching values of 0.0028 and 0.064. However, the model developed in this study
has not been able to produce a good summary of the text for Indonesian data by
showing the evaluation results of ROGUE-1 23,9 and ROGUE-L by 19.3%.

Keyword: BLSTM, Ekstractive Text Summarize, Liputan6, Indonesian

Xiii



