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INTISARI

Ketidakseimbangan dataset merupakan permasalahan umum yang sering
ditemukan pada Kklasifikasi. Ketidakseimbangan dataset merupakan kondisi
dimana sebuah dataset memiliki perbedaan jumlah data antara kelas satu dengan
lainnya.

Masalah ketidakseimbangan ini mengakibatkan salah klasifikasi yang
dapat menurunkan kinerja dari model klasifikasi. Penurunan kinerja model terjadi
karena data lebih mengenali data kelas mayoritas yang lebih dominan sehingga
kelas minoritas sering salah diklasifikasikan. Untuk mengatasi permasalahan
klasifikasi ini, maka dataset diseimbangkan dengan meningkatkan data di kelas
minoritas. Pada penelitian ini, ADASYN dan Borderline-SMOTE digunakan
untuk menyeimbangkan dataset.

Dataset yang digunakan adalah dataset lung cancer yang tidak seimbang.
Random Forest diterapkan sebagai algoritma Kklasikasi  dengan nilai
n_estimators=100 dan divalidasi menggunakan 5 stratified k-fold cross validation.
Hasil penelitian menunjukan adanya peningkatan kinerja berdasarkan nilai AUC
setelah dilakukan penyeimbangan baik menggunakan ADASYN. maupun
Borderline-SMOTE. Peningkatan kinerja berdasarkan nilai AUC yang terjadi
antara 1%-13%. Pada beberapa k-fold ADASYN dan Borderline-SMOTE
menghasilkan nilai AUC sebesar 100% yang menandakan bahwa model mampu
mengklasifikasikan seluruh data dengan sempurna. Dari k-fold 2,4, dan 5 hasil
nilai AUC menunjukan bahwa ADASYN lebih unggul dari Borderline-SMOTE.

Kata kunci: Data Tidak Seimbang, Oversampling, ADASYN, Borderline
SMOTE, Random Forest.
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ABSTRACT

Dataset imbalance is a common problem that is often found in
classification. Dataset imbalance is a condition where a dataset has a difference
in the amount of data between one class and another.

This imbalance problem results in misclassification which can reduce the
performance of the classification model. The decline in model performance occurs
because the data better recognizes the dominant majority class data so that the
minority class is often misclassified. To overcome this classification problem, the
dataset is balanced by increasing the data in the minority class. In this study,
ADASYN and Borderline-SMOTE are used to balance the dataset.

The dataset used is an unbalanced lung cancer dataset. Random Forest is
applied as a classicization algorithm with a value of n_estimators=100 and
validated using 5 stratified k-fold cross validation. The results showed that there
was an increase in performance based on the AUC value after balancing using
both ADASYN and Borderline-SMOTE. Performance improvement based on the
AUC value that occurs between 1% -13%. In several k-folds ADASYN and
Borderline-SMOTE produce an AUC value of 100% which indicates that the
model is able to classify all data perfectly. From k-fold 2, 4, and 5 the results of
the AUC value show that ADASYN is superior to Borderline-SMOTE.

Keyword: Imbalance Data, Oversampling, ADASYN, Borderline SMOTE,

Random Forest.
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