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INTISARI

Indonesia merupakan bangsa yang dikenal dengan keanekaragaman akan
sumber alam dan budaya, salah satunya yaitu batik. Karena begitu banyaknya
keanekaragaman motif batik yang ada di Indonesia, ada beberapa orang yang
belum mengetahui dan membedakan motif-motif batik. Berdasarakan penelitian
yang sudah dilakukan sebelumnya tentang klasifikasi motif batik, maka dilakukan
penelitian dengan menggunakan metode yang berbeda dari penelitian sebelumnya.
Pada penelitian ini akan mengunakan metode Convolutional Neural Networks
dengan arsitektur inception-v3.dan arsitektur yang dikembangkan sendiri untuk
mengklasifikasi motif batik. Kemudian membandingkan akurasi yang diperoleh
ketika ~menggunakan  arsitektur inception-v3 dengan . arsitektur yang
dikembangkan sendiri.

Penelitian ini menggunakan metode Convolutional Neural Networks
dengan mengunakan dua arsitektur yaitu arsitektur inception-v3 dan arsitektur
yang dikembangkan sendiri. Dalam penelitian ini juga menggunakan penambahan
data augmentasi seperti shift, share, zoom, rotation dan fill mode. Kemudian
menggunakan metode confution matrix untuk mengevaluasi hasil  setelah
pengujian yang dilakukan terhadap data testing. Pembuatan model dilakuakan
dengan menggunakan google colaboratory. Model yang memiliki akurasi tertinggi
akan diimplementasikan kedalam sebuah aplikasi berbasis web.

Pengujian dilakukan dengan 200 citra data testing yang terdiri dari citra
original dan citra hasil rotasi sebesar 90°, 80° dan 270°. Hasil dari evaluasi
menujukan model yang menggunakan arsitektur “inception-v3 mampu
mengklasifikasi motif batik dengan baik, dan mendapatkan akurasi sebesar 84%.
Model yang menggunakan arsitektur inception-v3 memperoleh akurasi yang
sedikit lebih tinggi dibandingkan dengan model dengan arsitektur yang
dikembangkan sendiri, dimana model yang = dikebangkan sendiri hanya
memperoleh akurasi sebesar 81.5%. Kedua model tersebut menggunakan epoch
sebanyak 150 dan menggunkan optimasi adam dengan learning rate sebesar 0.001
dalam proses training-nya.

Kata Kunci: convolutional neural networks, inception-v3, klasifikasi, motif
batik
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ABSTRACT

Indonesia is a nation known for its diversity of natural and cultural
resources, one of which is batik. Because of the large diversity of batik motifs in
Indonesia, there are some people who do not know and distinguish batik motifs.
Based on previous research on the classification of batik motifs, research was
conducted using different methods from previous research. In this study will use
convolutional neural networks method with inception-v3 architecture and self-
developed architecture to classify batik motifs. It then compares the accuracy
obtained when using the inception-v3 architecture with the self-developed
architecture.

This study uses Convolutional Neural Networks. method using two
architectures namely inception-v3 architecture and self-developed architecture. In
this study also used the addition of augmentation data such as shift, share, zoom,
rotation and fill mode. Then use confution matrix method to evaluate the results
after testing conducted against data testing. Modeling is done using google
colaboratory. Models with the highest accuracy will be implemented into a web-
based application.

The test was conducted with 200 data testing images consisting of original
imagery and rotational imagery of 90°, 80° and 270° The results of the
evaluation showed that models using inception-v3 architecture were able to
classify batik motifs well, and obtained an accuracy of 84%. Models using
inception-v3 architectures obtained slightly higher accuracy compared to models
with self-developed architectures, where the self-built model only gained an
accuracy of 81.5%. Both models used 150 epochs and used adam optimization
with a learning rate of 0.001 in the training process.

Keyword: batik motifs, classification, convolutional neural networks, inception-
v3

XVI



