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INTISARI

Batik adalah sebuah motif-motif vang memiliki cin khas masing-masing
vang memiliki arti tertentu dalam masyarakat. Batik binsanys tertuangkan dalam
bentuk kuin. Kebanvakan di Indonesia di implementasikan dalam bajumotif batik
sendiri di Indonesia sangat beragam dan memiliki motif-motif yang khusus
sehingga menyulitkan untuk pengenalan. pola motif batik.Maka dan itu,
dibutuhkan sebuiah memdr untuk 51 s«eh'np pola motif batik agar
i i khumﬁn}'n. Untuk proses

data. Pada prDEEB-lI’H].II.IIIg mengg
metode Convolutional Neural N

ighbor dapat di
tinggi. Dibuktikan
Y a hasil augmentasi
berjumlah llﬂl.'? data : 092% untuk algoritma
CNN dan 90,48 untuk algoritm a datn yang digunakan
rendah yaitu dengan LMEdata algnrmm I{—NN h:l:mmg baik dalam citra digital
dibuktikan dengan hasil akurasi sebesar 55.62 sedangkan C-NN sangal baik
dengan akurasi sebesar 90% dengan data tanpa diaugmentasi.Dani data tersebut
terbukti bahwa algoritma C-NN lebih unggul dari algoritma K-NN ketika data
yang digunakan sedikit atau banyak tetapi algoritma K-NN dapat mendekati
algoritma C-NM ketika data yang digunakan semakin banyak.
Katn Kunck: Klasifikasi Batik, Convolotional Neural Network, K-Nearest
Neighbors, Augmentasi data.
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ABSTRACT

Baticy ix a motifs that has itx own characteristics amf meaning in the
societv. Batics ix wxuolly poured in the form af cloth Mostly in Indonesia it is
implemented in the clothes. Batics motifs in Indonesia are very diverse and have
special  motifs that make @ difficult o recoenize  patterns of  batics
mmﬁ'ﬁerzj’m i M#m" is needed fo r.r:l'rn.rlﬁr each partern of hatics motifs o

u,md ix fow, that ix
5 : L B images as evidenced
by the fﬂﬂknfﬂﬂﬂrlmjjmﬂm d with an aecuracy of
B with no augmenta L v evident that the CNN
algorithm is superior 1o the ko 55 or lot of data is used but
the K-NN algarithm can approach the CNN algorithm when more and more dieta
are wsed.
Keyword: Batics Classification , Comvolutional Nevral Network, K-Nearest
Neighbaors, dugmented duata
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