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INTISARI

Permasalahan pada kasus klasifikasi data mining yang cukup sering terjadi
yaitu adanya imbalance class pada suatu dataset yang dapat mempengaruhi
kualitas klasifikasi pada model machine learning sehingga model tidak dapat
memprediksi dengan benar kedua kelas secara seimbang.

Penelitian ini bertujuan mengaplikasikan algoritma SMOTE oversampling
untuk menangani permasalahan imbalance class pada dataset stroke prediction
dan melakukan perbandingan hasil pada algoritma klasifikasi yang
diimplementasikan SMOTE dan tanpa SMOTE. Algoritma yang digunakan yakni
Naive Bayes Classifier, C4.5 dan K-Nearest Neighbor. Uji evaluasi dilakukan
menggunakan g-mean, confusion matrix dan akurasi.

Hasil yang didapatkan dari penelitian ini adalah SMOTE mempengaruhi
penurunan nilai akurasi pada tiap algoritma klasifikasi seperti pada algoritma C4.5
terjadi penurunan nilai akurasi sebesar 3%, KNN dengan penurunan nilai akurasi
sebesar 12% dan NBC turun sebesar 16%. Namun disisi lain nilai g-mean pada
algoritma Kklasifikasi yang telah dilakukan SMOTE mengalami peningkatan
seperti pada algoritma C4.5 mengalami peningkatan nilai g-mean . setelah
diimplementasikan SMOTE sebesar 13%, KNN dengan peningkatan yang cukup
tinggi yakni 45% dan NBC dengan peningkatan yang sedikit yaitu 4%.

Kata kunci: Data Mining, Imbalance Class, Klasifikasi, Oversampling, Syntethic
Minority Over-sampling Technique (SMOTE)
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ABSTRACT

The problem in the data mining classification case that occurs quite
frequently is the imbalance class in a dataset which can affect the classification
quality of the machine learning model so that the model cannot correctly predict
both classes in a balanced way.

This study aims to apply the SMOTE oversampling algorithm to address
the class imbalance problem in the stroke prediction dataset and to compare the
results of the classification algorithm implemented with SMOTE and without
SMOTE. The algorithms used are Naive Bayes Classifier, C4.5 and K-Nearest
Neighbor. Evaluation test is-carried out using g-mean, confusion matrix and
accuracy.

The results obtained from this study are that SMOTE affects the decrease
in the accuracy value of each classification algorithm as in the C4.5 algorithm
there is a decrease in the accuracy value of 3%, KNN with a decrease in the
accuracy value of 12% and NBC decreases by 16%. But on the other hand the g-
mean value of the classification algorithm that has been carried out by SMOTE
has increased as in the C4.5 algorithm the g-mean value has increased after
implementing SMOTE by 13%, KNN with a fairly high increase of 45% and NBC
with a slight increase which is about 4%.

Keyword: Data Mining, Imbalance Class, Classification, Oversampling,
Syntethic Minority Over-sampling Technique (SMOTE)
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