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INTISARI

Seni kain batik telah lama disebut sebagai kain tradisional Indonesia. Pada
tahun 2009, batik ditambahkan ke daftar Warisan Budaya Takbenda Kemanusiaan
(intangible cultural heritage of humanity) UNESCO. Setiap tanggal 2 Oktober
dikenal sebagai Hari Batik bagi masyarakat Indonesia untuk merayakan kerajinan
bersejarah tersebut. Seni membatik pada awalnya diturunkan secara turun-temurun,
sehingga kadang-kadang suatu pola dapat dikenali berasal dari pola keluarga
tertentu. Beberapa batik mungkin menunjukkan status seseorang. Bahkan saat ini,
keluarga kerajaan Yogyakarta® dan Surakarta adalah satu-satunya yang
menggunakan beberapa pola batik tradisional. Namun, masalah saat ini ada pada
perubahan demografi dan penurunan minat pengetahuan budaya. Fakta bahwa
generasi-muda tidak lagi mengenali pola-pola batik yang ada di sekitar mereka
cukup mengkhawatirkan. Melalui penelitian ini, penulis membangun model
pengolahan citra berbasis pembelajaran mesin terawasi (supervised learning) yang
dapat mengenali pola batik secara otomatis. Untuk keperluan komparasi tingkat
performa model, penulis' menggunakan tiga algoritma yang berbeda yaitu Support
Vector Classifier (SVC), K-Nearest Neighbors (KNN), dan Naive Bayes.
Pemrosesan awal citra dan pengaturan parameter pada model menjadi tantangan
dalam penelitian ini agar memperoleh performa paling baik. Setelah model
dinyatakan layak dari segi performa, selanjutnya model dilanjutkan dengan
implementasi ke dalam aplikasi web. Harapannya, aplikasi yang dibuat nanti bisa
digunakan oleh mereka yang memerlukan bantuan dalam mengenali motif-motif
kain batik yang ada di sekitaran mereka dan mengerti akan filosofi di di dalamnya.
Sebagai rekomendasi, penulis menyarankan kepada peneliti-peneliti di kemudian
hari  yang juga akan mendalami penelitian serupa untuk dapat
mengimplementasikan metode deep learning pada rekognisi motif batik ini.
Sehingga, nantinya bisa dilakukan komparasi antara performa model reguler
dengan model deep learning dan memberikan kesimpulan mengenai efektivitas
model deep learning terhadap kompleksitas dari citra motif batik.

Kata kunci: batik, pembelajaran mesin, citra, supervised learning, algoritma.
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ABSTRACT

Batik cloth has long been considered to be a traditional Indonesian fabric.
Batik was added to the UNESCO list of Intangible Cultural Heritage of Humanity
in 2009. Every October 2, Indonesians celebrate Batik Day to commemorate this
historic art. Since the art of batik was initially proposed down from generation to
generation, a pattern is.occasionally identified as coming from a specific family
pattern. Some batik may indicate a person's reputation. Even today, some traditional
batik patterns are only used by the royal families of Yogyakarta and Surakarta. The
current issue, however, is changing demographics and a decline in enthusiasm in
cultural knowledge. It's concerning that the younger generation no longer
recognizes the batik patterns that surround them. The study's authors developed an
image processing model based on supervised learning that can automatically
recognize batik patterns. The author analyzes the performance level of the model
using three different algorithms: Support Vector Classifier (SVC), K-Nearest
Neighbors (KNN), and Naive Bayes. In order to get the best performance, the initial
processing of the image and setting the parameters on the model is a challenge in
this study. After the model has been declared suitable in terms of performance, the
model was applied by integrating it into a web application. The hope is that the
application later developed could be utilized by those who require assistance in
recognizing and understanding the motifs of batik cloth that surround them. As a
recommendation, the article says that future researchers who conduct similar

research use the deep learning method to recognize this batik motif.

Keyword: batik, machine learning, image, supervised learning, algorithm.
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