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: metode pembelajaran yang dilakukan oleh mesin dengan
cara meniru bagaimana cara kerja otak manusia atau
disebut neural network.

. lapisan tersembunyi yang menerima informasi kemudian
diproses atau diteruskan ke lapisan berikutnya.

: matriks dua dimensi.

: output dari proses konvolusi.

: mengubah citra menjadi fitur berisi angka-angka yang
mempresentasikan citra tersebut.

: variabel yang digunakan untuk proses training algoritma
CNN.

: pola koneksi yang mirip dengan sel saraf otak manusia.

. perangkat keras.

: perangkat lunak.

: sangrai.
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INTISARI

Tipe hasil sangrai biji kopi dapat ditentukan dengan melihat warna biji
kopi ketika dalam proses sangrai. Cara tersebut cukup efektif untuk mendapatkan
hasil yang sesuai dengan keinginan namun dapat terjadi masalah pada konsistensi
dan efisiensi. Tujuan akhir penelitian ini yaitu mengembangkan sistem otomatis
untuk menentukan tingkat hasil sangrai_pada biji kopi untuk produsen atau
pengolah biji kopi.

Langkah awal projek ini yaitu membangun sistem image processing yang
mengklasifikasikan gambar biji-kopi yang telah disangrai berdasarkan warna dari
tingkat kematangannya. Penelitian ini menggunakan Convolutional Neural
Network, model arsitektur VGG-16, framework Tensorflow, dataset gambar
berjumlah 300 data gambar yang dibagi ke 3 kelas, yaitu light roasts, medium
roasts dan dark roasts. Pada proses training dilakukan dengan menggunakan
epoch sebesar 40 dan learning rate sebesar 0,001.

Hasil pengujian dari penelitian ini- menunjukkan bahwa algoritma
Convolutional Neural Network dapat di implementasikan, namun belum
menghasilkan akuasi yang baik. Dibuktikan dengan hasil pengujian dengan rata-
rata hasil data latih mencapai 64.0% dan hasil validasi 52.2% dan memperoleh
nilai accuracy sebesar 46,0%, precision sebesar 71,66%, recall sebesar 60,0% dan
F-1 score sebesar 65,31%.

Kata Kunci:
CNN, Jaringan saraf tiruan, Deep Learning, Algoritma, Tensorflow, sangrai, biji
kopi
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ABSTRACT

The type of coffee bean roasting result can be determined by looking at the
color of the beans during the roasting process. This method is quite effective to
get the results that you wanted but there can be problems with consistency and
efficiency. The final objective of this research is to develop an automatic system
for determining the level of roasting of coffee beans for coffee beans producers or
processor.

The initial step of this project is built an image processing system that
classifies image of roasted coffee beans based on the color of their ripeness. This
research uses Convolutional Neural Network, architectural model VGG-16,
Tensorflow framework, image datasets totaling 300 image data divided into 3
classes, namely light roasts, medium roasts and dark roasts. The training process
is carried out using an epoch of 40 and a learning rate of 0,001.

The test results from this study indicate that the Convolutional Neural
Network algorithm can be implemented, but has not procuded good accuracy.
Proven by test result with the average result of the training data reached 64.0%
and the validation result were 52.2% and obtained an accuracy value of 46,0%,
71,66% precision, 60,0% recall and 65,31% F-1 score .

Keyword:
CNN, Neural Network, Deep Learning, Algorithm, Tensorflow, Roasting, Coffee
beans
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