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INTISARI

Klasifikasi kategori berita adalah tugas mengategorikan artikel berita ke
dalam suatu kategori. Pengelompokan berita umumnya dilakukan secara manual.
Pengelompokan berita ini akan lebih efesien apabila pengklasifikasian berita
diproses secara otomatis dengan komputer menggunakan metode tertentu hingga
mengeluarkan hasil kategori terkait berita yang sudah dimasukan. Salah satu cara

yang dapal mengatasi permasalah terseh teknologi pendekatan
deep learning.
Dalam penelitian ini menggu pakan pendekatan deep learning

embedding dan logistic

dengan ,.:.

FEETESEION

Penelitian ini menggunakan dataset sebesar 1000(
“.J: Mldhmmlﬁhw]idmi S0
esar 10%%. Hasil penelitian menunjukkan bahwa klasifik
ik an I]_Netmmlﬂuknmtterhngg sebesar 97.6%

ifi casl, deep learning, XLNet, tra



ABSTRACT

News category classification is the task of cateporizing news articles into a
category. News grouping is generally done manually. This news grouping will be
more efficient if the news classification is prgcessed automatically with a computer
using ceriain methods fo issue categog elated to the news that has been
entered.
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