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INTISARI

Sentimen analisis merupakan salah satu bidang dari NLP yang digunakan
untuk klasifikasi data tekstual. Pada proses analisis sentimen terdapat suatu proses
untuk mengubah teks menjadi vektor, metode yang paling sering digunakan untuk
mengubah teks menjadi vektor adalah Bag of Words. Metode BoW ini sendiri
memiliki kelemahan seperti hilangnya konteks dari kalimat, urutan kata, dan
hubungan semantik antar kata dan membutuhkan ukuran penyimpanan yang besar.
Fasttext hadir untuk mengatasi masalah tersebut dengan konsep word to vector, dan
mempunyai kemampuan untuk-menangani kata-kata yang belum pernah muncul
sebelumnya.

Penelitian ini menggunakan metode CBOW dan Skip-gram pada fasttext
untuk_membentuk word vector di corpus. Beberapa ukuran dimensi dari word
vector yaitu dimensi 50,100,150,200, dan 300 digunakan untuk mengetahui
pengaruhnya terhadap akurasi yang dihasilkan.

Akurasi terbaik diperoleh pada ukuran dimensi word vector 300 dengan
akurasi 82,5% dan akurasi terendah sebesar 74,8% pada ukuran dimensi word
vektor 50. Untuk ukuran dimensi word vector 50,150,200 dan 300 metode Skip-
gram lebih unggul dibandingkan metode CBOW. Sedangkan metode CBOW unggul
di ukuran dimensi word Vector 100 dengan hasil akurasi 77,5% dan 74,9% untuk
metode SKip-gram.

Kata Kunci: Word Embedding, Fasttext, LSTM, CBOW, Skip-gram, Sentimen

Analisis, Teks Indonesia.
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ABSTRACT

Sentiment analysis is a field of NLP that is used for textual data
classification. In the process of sentiment analysis there is a process for converting
text into vectors, the most frequently used method for converting text into vectors is
the Bag of Words. The BowW method itself has weaknesses such as loss of context
from sentences, word order, and semantic relationships between words and
requires a large storage size. Fasttext is here to solve this problem with the word
to vector concept, and has the ability to handle words that have never appeared
before.

This study uses the CBOW and Skip-gram methods on fasttext to form word
vectors in the corpus. Several dimensions of the word vector, namely dimensions of
50,100,150,200, and 300 are used to determine the effect on the resulting accuracy.

The best accuracy was obtained on a word vector dimension of 300 with
an accuracy of 82.5% and the lowest accuracy was 74.8% on a word vector
dimension of 50. For a word vector dimension of 50,150,200 and 300 the Skip-gram
method is superior to the CBOW method. Whereas the CBOW method excels in the
Vector 100 word dimension with an accuracy of 77.5% and 74.9% for the Skip-
gram method.

Keywords: Word Embedding, Fasttext, LSTM, CBOW, Skip-gram, Sentiment

Analysis, Indonesian Text.
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