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INTISARI

Kejahatan seksual merupakan kejahatan yang paling ditakuti, tidak hanya
bagi wanita dan anak kecil pria juga dapat mengalami kejahatan ini, kejahatan ini
sangat beresiko dikarenakan dapat melukai korban baik secara fisik ataupun
psikis. Untuk meredam kejahatan ini pemerintah mulai membuat Rancangan
Undang-Undang Penghapusan Kekerasan Seksual (RUU-PKS) namun hingga
saat ini proses RUU ini masih tetap dalam tahap pengajuan rancangan.

Banyak dari masyarakat ataupun. kalangan aktivis yang memberikan
respon terhadap situasi ini melalui sosial media mereka, Twitter salah satunya.
Sebagian dari pengguna sosial media atau Netizen menyampaikan opini mereka
terhadap RUU-PKS dengan berbagai sentimen. Banyaknya cuitan menyebabkan
sulitnya Netizen untuk mengetahui opini negatif, positif atau netral. Dengan
analisis sentimen opini acak tersebut dapat digabungkan dan diolah menjadi data
sehingga menghasilkan sebuah informasi yang lebih jelas, pada proses sentiment
analysis terdapat sebuah tahapan pre-processing, pada tahapan ini setiap data
teks akan dilakukan pembersihan untuk mendapatkan data yang bersih dan jelas,
terdapat beberapa tahapan dalam proses ini, diantaranya cleansing text, case
folding, tokenisasi, remove stopword, stemming, normalisasi, dan tahapan-
tahapan lainnya.dengan teknik machine learning bernama Naive Bayes sebuah
metode yang dibuat untuk mengklasifikasikan data berbentuk text dapat
digunakan untuk memprediksi suatu nilai dari sekumpulan data, maka dari itu
peneliti akan melakukan penelitian perbedaan pre-processing opini Netizen
terhadap RUU-PKS dengan dengan memanfaatkan algoritma tersebut.

Hasil dari penelitian ini dengan menggunakan empat kondisi pre-
processing dengan 2.021 data opini dari Twitter mendapatkan nilai f1-score
tertinggi pada kondisi pre-processing C yang tidak melakukan tahapan stopword
namun melakukan tahapan normalisasi sebesar 72%.

Kata Kunci: RUU-PKS, Pre-Processing, Sentimen Analisis, Twitter, Naive
Bayes Classifier
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ABSTRACT

Sexual harassemnt is one of the most feared crimes, not only for women
and children, even men can also getting sexsual harassemnt, this crime is very
risky because it can injure the victim both physically and psychologically. To
reducing it, the government has started to make a Draft Law on the Elimination
of Sexual Violence (RUU-PKS) but until at this time the process of this bill is still
in the stage of just submitting the draft.

There is a lot of the public or activists giving some respon to this situation
using their social media, especially Twitter. Some of the sosmed users or Netizens
expressing their opinions about RUU-PKS with various sentiments. But there is
alot of tweets and it makes Netizen hard to differencing negative, positive or
neutral opinions. With sentiment analysis, those random  opinions can be
processed into data to get more clearer information, in sentiment analysis have a
step named pre-processing, in pre-processing every single data having cleansing
data to get a clear data for the modeling step. Pre-processing have some step in
it, like cleansing text, case folding, tokenization, stopword, stemming, normalize.
using machine learning technique Naive Bayes, this method used to classify datas
form text can be used to predict a value from a set of data, therefore researchers
trying to do some research on the differences in the pre-processing of netizens'
opinions on the RUU-PKS by utilizing those algorithm.

The results of this study using four pre-processing conditions with 2,021
opinion data from Twitter getting the highest f1-score value in the pre-processing
C condition which did not perform the stopword stage but performed the
normalization stage of 72%..

Keyword: RUU-PKS, Pre-Processing, Sentiment Analysis, Twitter, Naive Bayes
Classifier
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